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Objetivo

Generar una flujo automatizado que permita
predecir si un pasajero sobrevivio al hundimiento

del Titanic.

Tomaremos como punto de partida un notebook
tradicional de entrenamiento'y lo convertiremos
en un flujo de Amazon SageMaker Pipelines.






Herramientas

Amazon SageMaker Amazon 53

IS



Amazon S3 (Simple Storage Service)

Almacenamiento de objetos accesibles desde la web
(a traves de APl.o HTTPS).

Integracion sencilla con otros servicios de AWS.
Capacidades de seguridad, cumplimiento y auditoria

Casos de uso: , Sitios web, aplicaciones
moviles, respaldo y restauracion,.archivo, aplicaciones
empresariales;-dispositivos loT.y



Amazon SageMaker Studio

SAGEMAKER STUDIO

Detect Build with Train Tune Deploy in Explain

a
bias notebooks models parameters production predictions and monitor

preparar datos, crear, entrenar,
implementar y monitorear
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Computing Anomaly Scores
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Note that the anormatyscorespikes where our eyebalron method suggests here s an
anomalous data pointas welasin some places where our eyeballs re not as accurate. e = Sy
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® BirdClassificationspotEval ® BirdClassificationOnDemandEval

The following i alst o known anomalous events which occurred in New York City within this © oot [
timeframe:
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Automatizacion de
soluciones end to end

Amazon Trazabilidad
SageMaker
Pipelines D

Reutilizables y escalables




Trabajos de Amazon SageMaker




https./ /bit.ly/3ivvwbe

Codigo has"h:



https://bit.ly/3ivvwbe




